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Bin = 8.6 ms
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Bin = 8.6 ms
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Bin = 8.6 ms

Score de discrimination du Neural Network
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Bin = 24.3 ms

Score de discrimination du Neural Network
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Score de discrimination du Neural Network
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Score de discrimination du Neural Network
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Score de discrimination du Neural Network
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Score de discrimination du Neural Network
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Score de discrimination du Neural Network
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Score de discrimination du Neural Network
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Bin = 8.6 ms

Score de discrimination du Neural Network
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Discrimination de la paire /i/ - /o/
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Impact d’'une perte de fibres sur
le score de discrimination ?



Scenario 1 : perte de fibres « aléatoire »
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Scenario 1 : perte de fibres « aléatoire »
n= 197 fibers i 20% fiber loss

32—

A
o
\

20 % de perte

Characteristic frequency (kHz)

0.5
()
S
o . -lol
(7))
C 081 0.8 -
®)]
= 06 0.6 |
@©
C 04 0.4 -
E o2 02-
=
o olmmEET g [AnEe o [ANEEM
D —ommoo-N®Y CTLMNOO-NOT TLmmoQ-NOT
- — - ~ OO . st ook~ T < oSS
D ™ —— N ™~ T Nm o~ — T NmM

Bin size (ms)



Scenario 1 : perte de fibres
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Scenario 1 : perte de fibres « aléatoire »
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Scenario 1 : perte de fibres « aléatoire »
= 123 fibers 50% fiber loss
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Scenario 1 : perte de fibres « aléatoire »
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Scenario 2 : perte de fibres « de la base a I’apex »
n = 246 fibers
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Scenario 2 : perte de fibres « de la base a I’apex »
n = 221 fibers
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Scenario 2 : perte de fibres « de la base a I’apex »

n =197 fibers
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Scenario 2 : perte de fibres « de la base a I’apex »
n =172 fibers 30% fiber loss
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Scenario 2 : perte de fibres « de la base a I’apex »
n= 25 fibers 90% fiber loss
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Scenario 3: Perte de fibres a basse activité spontanee
n = 246 fibers
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Scenario 3: Perte de fibres a basse activité spontanee
n = 221 fibers
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Scenario 3: Perte de fibres a basse activité spontanee
= 197 fibers 20% fiber loss
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Scenario 3: Perte de fibres a basse activité spontanee
= 172 fibers 30% fiber loss
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Scenario 3: Perte de fibres a basse activité spontanee
n = 25 fibers
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Conclusion générale

1. La gerbille est un modele animal pertinent

80 -

2. Les fibres de la base (CF > 8 kHz) jouent un réle
important dans le codage des voyelles

Threshold (dB SPL)
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3. Les fibres a basse activité spontanée (low-SR fibers)
jouent un réle important dans le codage des voyelles
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